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Prérequis  
Cours de Big Data Analytics I, II, III et IV 

Cours d’introduction à Python 

Machine Learning sous Python 

  

Résumé  

Ce cours présente les notions de base du Machine Learning interprétable et les principales 
approches techniques permettant de rendre interprétable des modèles de Machine 
Learning qui ne le sont pas nativement. Le cours s’articule en 3 parties.  

La première partie est consacrée aux méthodes de type model-agnostic qui permettent 
d’expliquer le fonctionnement d’un modèle indépendamment de sa structure et qui 
peuvent s’appliquer à n’importe quel modèle de classification ou de régression. Parmi ces 
méthodes, nous présenterons les Partial Dependence Plot (PDP), les Individual Conditional 
Expectation (ICE) et les Accumulated Local E¤ects (ALE). 

La seconde partie est consacrée aux modèles d’approximation globale et locale (surrogate 
models) et notamment à la méthode Local interpretable model-agnostic explanations 
(LIME). La dernière partie sera consacrée aux valeurs de Shapley et aux SHapley Additive 
exPlanations (SHAP). 

Les applications seront réalisées sur les logiciels Python et SAS. 

  

Objectifs  

L’objectif de ce cours double. Il s’agit tout d’abord de familiariser les étudiants aux enjeux 
de gouvernance de l’Intelligence Artificielle et du Machine Learning, notamment dans le 
domaine de la Finance, en faisant un focus sur les notions d’interprétabilité et d’explicabilité 
des algorithmes. Il s’agit ensuite d’introduire les principaux outils permettant de rendre 
interprétable des modèles de Machine Learning qui ne le sont pas nativement.  
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PLAN 
 
Section 1 : Définitions : Interprétabilité et explicabilité 

Section 2 : Principaux enjeux et principales méthodes du machine learning interprétable 

Section 3 : PDP et approches similaires 

Section 3.1. Partial Dependence Plot (PDP) 

Section 3.2. Individual Conditional Expectation (ICE) 

Section 3.3. Accumulated Local E¤ects (ALE) 

Section 4 : Local and Global Surrogate Models 

Section 4.1. Global surrogate 

Section 4.2. Local interpretable model-agnostic explanations (LIME) 

Section 5 : Shapley Values 

Section 5.1. Shapley Values 

Section 5.2. SHapley Additive exPlanations (SHAP)   


