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Prérequis

Une connaissance de niveau M1 des statistiques et de |'optimisation (recherche
opérationnelle). Une expérience antérieure du logiciel SAS est utile (la programmation
SAS base est un plus).

Résumé

Ce cours couvre les compétences attendues d’un data miner / data scientist pour
structurer un protocole d’analyse de données a I'aide de workflows (SAS Enterprise
Miner) dans la création de modeéles non supervisés (segmentations, analyses
d’association et de séquence) et supervisés (arbre de décision, régression et modeéles
de réseaux neuronaux). Il résume I'ensemble des étapes statistiques nécessaires a la
préparation de données et a la construction de modeles pertinents et interprétables.
En outre, ce cours permet d’introduire des éléments de gestion de projets propres aux
démarches analytiques modernes (CRISP, SEMMA).

Objectifs

définir un projet et explorer les données graphiquement (dataviz)

modifier les données pour de meilleurs résultats d'analyse (transformer les
variables, les données manquantes,...)

construire et comprendre des modeles prédictifs tels que des arbres de décision,
des modeéles de régression, des réseaux de neurones (et d'autres algorithmes
comme SVM, PLS Regression, Knn, ..)

comparer et expliquer des modéles complexes

générer et utiliser le code de score (scoring).

appliquer I'analyse d'association et de séquence aux données de transaction
(techniques de clustering)

utiliser d'autres outils de modélisation tels que l'induction de regles, le Gradient
Boosting et les Support Vector Machines

Ce cours peut vous aider a vous préparer aux examens de certification suivants:
Modélisation prédictive avec SAS Enterprise Miner.
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PLAN

Le support de cours étant en anglais, il se structure de la maniére suivante :

Chapter 1 Introduction

1.1 Introduction to data mining (history) and data science
Chapter 2 Accessing and Assaying Prepared Data
2.1 Introduction

2.2 Designing a Project, Library, and Diagram
2.3 Defining a Data Source
2.4 Exploring a Data Source
Chapter 3 Introduction to Predictive Modeling: Decision Trees
3.1 Introduction
3.2 Cultivating Decision Trees
3.3 Optimizing the Complexity of Decision Trees
3.4 Understanding Additional Diagnostic Tools
3.5 Autonomous Tree Growth Options
Chapter 4 Introduction to Predictive Modeling: Regressions
4.1 Introduction
4.2 Selecting Regression Inputs
4.3 Optimizing Regression Complexity
4.4 Interpreting Regression Models
4.5 Transforming Inputs
4.6 Categorical Inputs

4.7 Polynomial Regressions
Chapter 5 Introduction to Predictive Modeling: Neural Networks and Other Modeling Tools
5.1 Introduction

5.2 Input Selection
53 Stopped Training
5.4 Other Modeling Tools
Chapter 6 Model Assessment
6.1 Model Fit Statistics
6.2 Statistical Graphics
6.3 Adjusting for Separate Sampling
6.4 Profit Matrices
Chapter 7 Model Implementation
7.1 Introduction
7.2 Internally Scored Data Sets
7.3 Score Code Modules
Chapter 8 Introduction to Pattern Discovery
8.1 Introduction
8.2 Cluster Analysis
8.3 Market Basket Analysis
Chapter 9 Special Topics
9.1 Introduction
9.2 Ensemble Models
9.3 Variable Selection
9.4 Categorical Input Consolidation
9.5 Surrogate Models
9.6 SAS Rapid Predictive Modeler
Appendix ACase Studies
Al Banking Segmentation Case Study
A2 Web Site Usage Associations Case Study
A3 Credit Risk Case Study
A4 Enrollment Management Case Study
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